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1. 영화 데이터 셋 - 네이버 영화 랭킹 크롤링 총 17가지 장르 3957개 영화 
- 드라마, 가족, 코미디, 멜로/애정/로맨스    
- 공포, 미스터리, 스릴러                    
- 뮤지컬, 애니메이션, 다큐멘터리

제목, 영어제목, 등수, 평점, 장르, 제작국가, 러닝타임, 개봉일, 제작년도, 감독, 출연, 등급, 줄거리, 한줄평
2. 영화 별 문서를 생성, 문서를 줄거리, 한줄평, 줄거리 + 한줄평 세가지 종류로 하여 성능 비교
   문서의 유사도를 따지는 것이 즉 영화 유사도를 따지는 것
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연구 방법

데이터 설명

분석방법

코퍼스 생성 형태소 분석기 : okt.nouns 

시스템 성능 평가에 사용될 지표 1) 줄거리 코퍼스
- 로맨스 영화 결과 bad
- 2음절 이상 명사는 전혀 다른 장르의 영화가 추천됨

=> 어느 정도 노이즈가 필요
2) 한줄평 코퍼스 
- 로맨스 영화 결과 good 
- 줄거리 코퍼스보단 키워드가 비슷한 영화가 확실히 적음

  본 연구의 목적은 적은 양의 데이터와 간단한 알고리즘으로 사용자가 좋아하는 영화 제목을 입력했을 때 그와 비슷한 영화를 추천, 추천된 영화 제목과 장르, 영화에 대한 키워드를 같이 보여주는 영화 
추천 시스템을 구현하는 것이다. 각 영화를 문서화하여 코퍼스 생성, okt.nouns를 사용하여 명사 추출 후 TF-IDF Matrix화 시켜 term-document matrix를 만든 뒤 코사인 유사도를 따져 영화의 
유사도를 파악하는 방식이다. 6가지의 시스템 성능을 비교하여 피처에 적당한 노이즈가 있어야 전혀 상관없는 장르의 영화 추천 현상이 적다는 것을 알게 되었다. 줄거리 + 한줄평의 명사를 피처로 
사용한 시스템 6이 전혀 상관없는 장르의 영화 추천 현상이 적을뿐만 아니라 로맨스 외의 대부분 영화들의 유사도가 높게 나와 연구 목적을 달성하였다.

  추천 시스템은 정보 필터링 시스템의 일종으로, 특정 사용자가 관심을 가질만한 정보를 추천하는 것이다. 
1990년대 중후반 추천 시스템의 중 하나인 협업 필터링에 관련 연구 논문이 등장한 이후 추천 시스템은 
주요한 연구 분야가 되었다. 추천 시스템에 대한 관심과 활용도가 높아지면서 상품 추천, 영화 추천, 뉴스 
추천 등 많은 곳에서 필요한 부분이 되었다. 그중 넷플릭스가 해주는 영화 추천 시스템은 내용 기반 
필터링과 협업 필터링이 결합된 하이브리드 추천 시스템이다.

  방대한 양의 데이터와 수준 높은 알고리즘은 없지만 이러한 영화 추천 시스템을 비슷하게나마 구현할 수 
있을까가 이 연구의 시작점이자 연구 질문이다.
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세부 내용 PPT 

더 자세한 설명을
보고 싶다면 스캔 !

- 드라마, 가족, 코미디, 멜로/애정/로맨스
- 판타지, 모험, SF
- 공포, 미스터리, 스릴러
- 전쟁, 범죄, 액션, 느와르
- 뮤지컬, 애니메이션, 다큐멘터리

개요

17개의 장르를 5개 부문으로 나눈 후 부문 별 3개의 영화

문서 토크나이징을 하기 위해서 적절한 형태소 분석기 선정
: KoNLPy 형태소 분석기 _ Okt(Twitter)
 

“ 3957은 문서 수, 뒤의 25309은 feature 개수  
3957개의 문서가 25309 토큰으로 표현이 된 것 “  

vocabulary_ : 
각 문서와 연결된 
피처 인덱스 확인가능

< TF-IDF 행렬 vocab top 15 >

min_df : 단어장에 포함되기 위한 최소 빈도
ngram_range : 유니그램, 바이그램 등등
lowercase : 토큰화하기 전 소문자로 바꾸기
tokenizer : 토큰화 방법 명시, 띄어쓰기 별로 토큰화

TF-IDF 방식으로 단어의 가중치를 조정한 BOW 벡터를 만든다.
=> 문서를 tf-idf의 feature matrix로 변환

=> term-document matrix 생성
   희소 행렬(대부분의 값이 0)

TF-IDF Matrix 생성 

키워드 추출 해시태그 표시  

토크나이저 종류 사용한 데이터 추출 형태 TFIDF_matrix(차원수)

okt.phrases 줄거리 어절 (3957, 71236)

okt.morphs 줄거리 형태소 (3957, 32491)

okt.nouns 줄거리 명사 (3957, 25309)

okt.nouns가 차원 수도 더 적고 행렬 vocab top15에서 의미 있는 
단어가 더 많이 보이기에 형태소 분석기로 선택하여 토크나이징을 진행   

=> 문서가 이젠 추출된 명사로 이루어져 있음

- 차원 축소 : 희소 행렬 => 밀집 행렬(dense, 실수값)
TF-IDF matrix에 SVD 진행 500차원으로 축소
- 코사인 유사도 측정 : 
모든 영화에 대해서 입력받은 영화와의 코사인 유사도를 
구해 유사도에 따라 정렬 후 top 3 반환

SVD 차원축소, 코사인 유사도

최종 선택 : 시스템 6

시스템 6 실행 결과

  적당한 노이즈를 주기 위해 줄거리와 한줄평을 각 문서로 하는 
시스템6을 구현. 그 결과 다른 장르의 영화 추천 현상이 적고, 
확인한 영화 중 최대 유사도가 62이며 시리즈 영화뿐만 아니라 
비슷한 키워드를 가진 영화를 잘 추천해주는 것을 볼 수 있었음

  accuracy가 정확히 나오는 모델이 아니어서 아쉬움이 남아 
차후에 accuracy를 확인 수 있게 다른 모델을 사용하고 
웹페이지에서 서비스를 사용해 볼 수 있게 구현할 예정

전혀 다른 장르의 영화가 추천되는 문제
   => 어느 정도 노이즈가 필요하다고 봄 

1) 줄거리, 한줄평을 사용해 나온 각각의 순위를 
   합쳐 다시 순위를 매기는 것 => 시스템 5
2) 줄거리와 한줄평을 한 문서로 만든 시스템 6

<최종 선택 이유>
- 로맨스 외의 대부분 영화들의 유사도가 높음
- 다른 장르의 영화 추천 현상이 현저히 줆

코퍼스 구성을 다르게 하고 다른 매개변수는 동일하게 설정한 후 6개의 시스템을 비교  

영화 추천 시스템 뽀개기

러브 액츄얼리, 시네마 천국, 동주
스파이더맨, 헝거게임, 지구가 멈추는 날
이끼, 쏘우, 큐브
조커, 나우 유 씨 미 : 마술사기단, 어벤져스
말레피센트, 겨울왕국, 다이빙벨

 -   판타지, 모험, SF
 -   전쟁, 범죄, 액션, 느와르 


